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A feladat

• A webszerverek naplóállományainak 
hasznosítása

• Felhasználói profilok kialakítása
• Tipikus felhasználói csoportok 
hasznosítható tudás a szolgáltatók 
számára



Cookie alapú felhasználó követés

• A weboldalak third party cookie‐k (C3) raknak le a kliensek 
böngészőjébe (1x1pixel méretű háttérszínű kép, hivatkozás a 
vizsgálatot végző szerverre). 

• A hivatkozás az oldal első letöltésekor egy, a központi szerver 
által kiadott cookie‐t tesz le a kliens böngészőjében. 

• A C3 azonosító egyedi és azonos a webhelyek meglátogatása 
során.

• Ha egy tetszőlegesen figyelt oldalra látogat a felhasználó, 
akkor a böngésző felküldi a C3 sütijét a központi szerverre, így 
megoldható a felhasználó követése



Cookie alapú felhasználó követés

• A C3 cookie‐kat egyre gyakrabban törlik
• First‐party cookie‐k használata (C1)
• Összekapcsolható a két technika, a pontosabb 
azonosítás érdekében



Az „internetező” definíciója

• Internetezőt az alábbi hármas definiálja:
– az operációs rendszer
– az operációs rendszerbe belépett felhasználó 
azonosítója

– a használt böngésző

• A cookie alapú követés indokolja
• Kifinomultabb definíció, mint az IP cím alapú 
azonosítás



Adatbányászati lépések

A CRISP-DM szerint



Kihívás

• Nagy adatmennyiség     megnövekedett futási 
idő

• Egyetlen hónaphoz tartozó adat méretei:
– Kb. 160 GB
– Több mint 6 milliárd elemi rekord (32 és 64 bites 
egész számok) (1500 állományban)

• Nyers formájában nem dolgozható fel, 
nehezen értelmezhető
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Nyers erő

• 0. megközelítés: csak operatív memóriát használ
• A neve ellenére néhány megfontolás
• Hash alapú tároló a hatékony feldolgozás 
biztosításáért

• Ennek out‐of‐core kiterjesztését alkalmazzuk



Szakaszos feldolgozás

• Out‐of‐core módszer
• Kisebb részekben dolgozzuk fel a naplóállományokat
• Folyamatos mentés és összefésülés a merevlemezen
• Propagálja a háttértáron a megoldást
• Az utolsó összefésülés után végleges eredmény
• Rendezés
• Hibatűrés



K‐utas összefésülés

• Out‐of‐core módszer
• A naplóállományokat külön‐külön feldolgozza
• Rendezetten menti a háttértárra
• A rendezett, feldolgozott állományokon egy k‐utas 
összefésülés

• Rendezés
• Hibatűrés



Az out‐of‐core módszerek 
szükségessége



Melyik feldolgozási módszert 
érdemes?

• A két bemutatott out‐of‐core módszer a k‐utas 
összefésülés alapú módszernek nagyobb a 
háttértárigénye, míg a szakaszos feldolgozás 
memóriaigénye magasabb

• Mindkét módszer: hibatűrő, hatékony 
memóriakorlátos környezetben is (akár PC‐n is)



Klaszterezés

• Elemek csoportosítása, ahol előre nem adottak a 
csoportdefiníciók

• Az egy csoportba kerülők hasonlítsanak jobban 
egymásra

• Nem egyértelmű
• Az adatbányászat egyik régi problémája



K‐közép

• Egy alap algoritmus klaszterezésre
• Egy fizikai rendszer súlypontjának analógiájára épít
• Iteratív módszer
• Szegmentálásra is alkalmas
• A tapasztalat azt mutatja, hogy gyorsan lefut
• Lokális optimumba ragadhat
• A kialakítandó klaszterek számát ismerni kell



K‐közép

• A lokális optimumba való ragadás ellen, többszöri 
futtatás

• Heurisztika a klaszterek meghatározására: sok 
klasztert kialakítani, majd a hasonlókat összevonni (a 
szegmentálás miatt)



A kialakított klaszterek



A nappal közel azonosan aktív felhasználók átlagos óránkénti kattintás-megoszlása

0

50

100

150

200

250

300

 0:00-
0:59

 1:00-
1:59

 2:00-
2:59

 3:00-
3:59

 4:00-
4:59

 5:00-
5:59

 6:00-
6:59

 7:00-
7:59

 8:00-
8:59

 9:00-
9:59

10:00-
10:59

11:00-
11:59

12:00-
12:59

13:00-
13:59

14:00-
14:59

15:00-
15:59

16:00-
16:59

17:00-
17:59

18:00-
18:59

19:00-
19:59

20:00-
20:59

21:00-
21:59

22:00-
22:59

23:00-
23:59

Kattintások száma
 [db]

A nappal közel azonosan aktív felhasználók átlagos naponkénti 
kattintás-megoszlása
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Az estére aktívabb felhasználók átlagos óránkénti kattintás-megoszlása
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Az estére aktívabb felhasználók átlagos naponkénti kattintás-
megoszlása

0
50

100
150
200
250
300
350
400
450
500

Hétfő Kedd Szerda Csütörtök Péntek Szombat Vasárnap

Kattintások száma 
[db]

Munkaidőben aktívabb felhasználók átlagos óránkénti kattintás-megoszlása
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Munkaidőben aktívabb felhasználók átlagos naponkénti kattintás-
megoszlása
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A kialakított klaszterek



A kialakított klaszterek

Nappal közel azonosan aktív és több kattintással rendelkező  felhasználók átlagos óránkénti kattintás-megoszlása
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Nappal közel azonosan aktív és több kattintással rendelkező 
felhasználók átlagos naponkénti kattintás-megoszlása
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A Web robotok átlagos óránkénti kattintás-megoszlása
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A Web robotok átlagos naponkénti kattintás-megoszlása

0

5000

10000

15000

20000

25000

Hétfő Kedd Szerda Csütörtök Péntek Szombat Vasárnap

Kattintások száma 
[db]



A kialakított klaszterek



A kialakított klaszterek



Köszönöm a figyelmet!


